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BIG TECH UND SPEZIALISIERTE SOFTWAREHAUSE STEHEN BEREIT

Zeitalter der Kl Implementierung

» Im letzten Jahrzehnt hat die Kl-Forschung gewaltige Sprunge gemacht

» Die grundlegenden Komponenten Algorithmen und Software sind bekannt und frei
verfugbar

» Entscheidend ist nun die Nutzung und Implementierung in bestehende und neue
Geschaftsmodelle und Prozesse



Kl die riesen Chance

Global business value derived
from Al in 2022 will reach

Decision
support

Decision
automation )

3.9

Billionen $
Smart

products
Virtual
agents

“Forecast: The Business Value of Artificial Intelligence, Worldwide, 2017-2025", Gartner, April 2018.



SQL SERVER 2005 - SSAS

Und so fing alles an beil Microsoft mit K




Microsoft Al Research

»  Microsoft investiert im Jahr 2021 20 Milliarden US Dollar in Forschung und Entwicklung zum Vergleich der
Eta des Bundeshaushalts lag fur 2021 bei 20,24 Milliarden Euro

»  Microsoft Al Research hat bisher uber 5458 wissenschaftliche Arbeiten rund um das Thema Al veroffentlich



Microsoft Al breakthroughs

Vision —— Speech

96- 5.1 69.9-

RESNET vision test Switchboard speech MT research system
152 layers recognition test

2016 2017 March 2018
First to achieve First to achieve First to achieve
Object recognition Speech recognition Machine translation

Human parity Human parity Human parity

©Microsoft Corporation
Azure

—— Language —

88.5¢

SQuAD reading
comprehension test

January 2018
First to achieve

Machine reading comprehension
Human parity



Ongoing momentum

Vision —— Speech —— Language ——

1M ... K1010] @ 60 nguges 35T oo

Processed by
machine reading

Using Azure Creating digital agents with Supported by Powerpoint
Cognitive Services Azure Bot Service Translator live feature

©Microsoft Corporation
Azure



Kl Cloud Produkte von Microsoft

Machine Learning Entwicklungs- und
Laufzeitumgebungen (Azure)

-~

\_

Databricks Azure Synapse

Spark basiert

~

/

-

\

Data Science Azure Machine

VM

Learning

Lokale bzw. Docker basiert

\

Al Models as a Service
(Azure)

/

Data Scientist/ML

Eng.

-

Azure Cognitiv
and Azure Applied Al Services

/

Software/App Developer

Al-Enhanced Tools (Power Plattform)

Power Bl

Business analytics

Power Automate

KWorkﬂow automation

Power Apps

Application development

Power Virtual Agents

Intelligent virtual agents/

Self-Service Analytics, App-Builders,



EIN KLEINES SETUP

Vorhersage von Kundigungswahrscheinlichkeit

» Vorhersage von Kundigungswahrscheinlichkeiten fur 2 Mio.
Kunden mit R oder Python in einer VM einmal die Woche

»  Sowohl On-Premise wie in der Cloud mogliche
» Handgemachtes Machine Learning Modell

» Erfordert ein Data Scientist evt. ein DWH Entwickler Batch Verarbeitung 1x die Woche
» Entwickelt und gerechnet wird auf der VM (4 Kerne, 32 GB
Arbeitsspeicher)
» VM startet einmal die Woche automatisch sonst nach Bedarf
DVTVH Data Science VM
|

Kundigungswahrscheinlichkeiten



EIN GROBERES SETUP

Chat Bot zum entgegennehmen von Kundenanfragen

» Chat-Bot der individualisiert auf
Basis des Kundenverhalten
reagiert und Produkte
vorschlagt

» Besteht aus vielfaltigen Dienste Web-Daten
Datenbanken, Bot, ) !
Spracherkennung, Ki A&
Umg_ebung, Webserver, Cognitive Services @
Mobilen Apps 4

» Anforderungen an Echtzeit 24/7 X Spracheverstandnis — |:|

» Erfordert Team aus Entwicklern e
Data Scientist und Betrieb DWH S : Mobile

» Kann durch vorgefertigte Kl
Komponenten oder selbst Bot Services App Services
gebaute ML-Modelle abgebildet

werden E

Bereitstellen eines
Recommender Browser

Azure Machine Learning Designer Container Services CRM



EINE FRAGE DER PERSPEKTIVE

Personas im Kl Umfeld

» Es existieren verschiedenste Anforderungen im Bereich Data Science
» Microsoft versucht eine groles Spektrum abzubilden von der fertigen API zur Bilderkennung bis zur Arbeitsumgebung fur

,Handgemachte"” Machine-Learning-Modell

Entwickler Data Science
Citizen

Will bestehende Sitz zwischen den Stuhlen
Anwendungen um Ki- Analyst und Data Scientist
Funktionen erweitern z.B.
Bildererkennung,
Sprachausgabe,
Formularerkennung, ...

Schreibt ungern Code

Hat ein gutes
Grundverstandnis von

Hat keine Erfahrung im Machine Learning

Bereich Machine Learning

Spricht C#, Java, JavaScript

Einfache Nutzung und Integration

ML-Engineer

Muss die Machine Learning
Projekte seiner Kollegen
produktiv setzten

Zuverlassigkeit und Stabilitat
sind entscheidend

Enge Verdrahtung mit
Datenlieferanten

Data Scientist

Braucht passende
Arbeitsumgebung fur
Machine Learnining

Arbeit in Python und R

Hat keine Interesse
Infrastruktur Themen

Experemtentierfreudig

-—s—_- )

Flexibilitat und Moglichkeiten



KATEGORISIERUNG DER DIENSTE

Al on Azure

Azure Applied Al Services

Prebuild Solutions for special use cases

Bot
Services

Domain specific pretrained models

To simplify solution development

Familiar data science tools
To simplify model development

Popular frameworks

Vision

]

Metric

id9
Form

Advisor Recognizer

=)

Speech

7

Visual Studio Code Azure Notebooks

O

To build advanced deep learning solutions

Productive services

P

PyTorch TensorFlow

S

To empower data science and development teams Azure

Powerful infrastructure
To accelerate deep learning

Databricks

(o

CPU

C) From the Intelligent Cloud to the Intelligent Edge %

A

Azure Machine
Learning

@

GPU

At

Language

%=
Jupyter
o

Jupyter

= F

Scikit-Cearn

Video
Analyser

Decision

[ee]e)

Command line

&

ONNX

%

1

Machine
Learning VMs
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LI

FPGA



Azure Applied Al Services



KATEGORISIERUNG DER DIENSTE

Al on Azure

Azure Applied Al Services

Prebuild Solutions for special use cases

idq

Bot Metric Form Video
Services Advisor Recognizer Analyser
Domain specific pretrained models ] AEBB
To simplify solution development Vision Spesch Language Desision
Familiar data science tools XJ;D /{E e >_
L &~ .
To simplify model development | | |
Visual Studio Code Azure Notebooks Jupyter Command line

Popular frameworks Q
To build advanced deep learning solutions

PyTorch
Productive services @
To empower data science and development teams Azure

Databricks
Powerful infrastructure {;}
To accelerate deep learning P

= F

TensorFlow Scikit-Cearn

A

Azure Machine
Learning

@

GPU

C) From the Intelligent Cloud to the Intelligent Edge ﬁ)

&

ONNX

%

1

Machine
Learning VMs

1111
LI

FPGA




AZURE APPLIED Al SERVICES

Vorgedachte Losungen



Customer deep dive: Icertis



Cognitive Services



KATEGORISIERUNG DER DIENSTE

Al on Azure

Azure Applied Al Services

Prebuild Solutions for special use cases

idq

Domain specific pretrained models

To simplify solution development

Familiar data science tools
To simplify model development

Popular frameworks

Bot Metric Form Video
Services Advisor Recognizer Analyser
Vision Speech Language Decision

PP [»] 0oo
3@‘ \ /< E Jupyter >_
o
Visual Studio Code Azure Notebooks Jupyter Command line

O

To build advanced deep learning solutions

Productive services

P

PyTorch TensorFlow

S

To empower data science and development teams Azure

Powerful infrastructure
To accelerate deep learning

Databricks

(o

CPU

C) From the Intelligent Cloud to the Intelligent Edge ﬁ)

A

Azure Machine
Learning

@

GPU

= F

Scikit-Cearn

&

ONNX

%

1

Machine
Learning VMs

1111
LI

FPGA




Cognitiv Services

Bildanalyse

Formularerkennung:
Extrahieren Sie Texte oder
Tabellen aus Dokumenten.
Gesichtserkennung: Erkennen
und identifizieren Sie Personen
und Gefuhle auf Bildern.
Maschinelles Sehen:
Analysieren Sie den Inhalt von
Bildern und Videos.
Videoindizierung: Analysieren
Sie die visuellen Kanale eines
Videos, und indizieren Sie
dessen Inhalte.

Spracheingabe

Speech to Text: Ubertragen Sie
gesprochene, horbare Sprache in
lesbaren, durchsuchbaren Text.
Text-to-Speech: Verwandeln Sie
Text in lebensechte Sprache, um
Oberflachen naturlicher zu
gestalten.

Sprachubersetzung: Real-time
Sprachubersetzung
Sprechererkennung:
Identifizieren und Uberpriifen Sie
sprechende Personen mithilfe von
Audiodaten

Sprache

Language Understanding:
Erstellen Sie bspw. Bots, die
naturliche Sprache verstehen.
QnA Maker: Entwickeln Sie eine
Konversationsschicht mit Fragen
und Antworten.

Textanalysen: Erkennen Sie
Stimmungen, Schlusselbegriffe
und benannte Entitaten.

>

Knowledge

Content Moderator: Erkennen
Sie potenziell anstoRige oder
unerwunschte Inhalte.
Personalisierung: Entwickeln
Sie umfassende, personalisierte
Oberflachen fur jeden Benutzer.



https://azure.microsoft.com/de-de/services/cognitive-services/computer-
vision/#features






Machine-Learning on Azure



“Hidden Technical Debt in Machine Learning Systems” Google NIPS 2015

Configuration

Analysis Tools

Serving
Infrastructure




Kategorisierung der Dienste

Al on Azure

Azure Applied Al Services

Prebuild Solutions for special use cases

Bot
Services

Domain specific pretrained models

To simplify solution development

Familiar data science tools
To simplify model development

Popular frameworks

Vision

]

Metric

id9
Form

Advisor Recognizer

=)

Speech

7

Visual Studio Code Azure Notebooks

O

To build advanced deep learning solutions

Productive services

P

At

Language

%=
Jupyter
o

Jupyter

= F

Video
Analyser

Decision

[ee]e)

Command line

&

PyTorch TensorFlow Scikit-Cearn ONNX
= A -
Azure Machine Machine

To empower data science and development teams Azure

Powerful infrastructure
To accelerate deep learning

Databricks

Learning

Learning VMs

(o

CPU

C) From the Intelligent Cloud to the Intelligent Edge %

@

GPU

1111
LI

FPGA




Laptop

+ Build models locally
+ Somewhat easy to get started
+ Supports any framework

| NEED MORE
RESSOURCES



Data Science VM

+ Build models on remote host
+ Easy to get started (preinstalled)

+ Supports any framework But now | have to
+ More resources (GPU, SSD) :
© Semonn collaborate with

others



Azure Machine Learning

Also known as:
Azure Machine Learning Services ,Cortana intelligence Suit,
Azure Machine Learning Workbench, Azure Machine Learning Studio



UBERBLICK

Azure Machine Learning

y Azure Dienst zum verwalten und erstellen von
ML-Projekten

» Geeignet fur unterschiedliche Fertigkeiten Level
von No-Code bis zur Coding Umgebung

» Zentraler Speicherort fur alle Machine-Learning
Modelle im Unternehmen unabhangig von der
verwendeten Technologie

» Integration in MLOps fur Continuous Integration

» Freie Auswahl von Entwicklungsumgebungen und
ML-Frameworks

» Integrierte Pipeline Technologie zum Planen und
ausfuhren von Projekten auf Dockerbasis
unterschiedlichen Computes (CPU und GPU)

> Bereitstellung per Docker in Azure oder auf Edge
Devices



Azure Machine Learning im Uberblick

Automated Azure Machine Learning Machine Learning
Machine Learning Designer Notebooks

b% 5 =]



Machine Learning Notebooks



FREIE WAHL DER ENTWICKLUNGSUMGEBUNG

Entwickeln in Lokaler IDE ( ier VS Code)



Machine Learning Designer



In Action

Machine Learning Designer

Microsoft Azure Machine Learning Studio ) _ EETEEL;LDE”
— Home
Meu
A Home Willkommen beim Azure Machine Learning Studio
Autor

[E] Notebooks _I_ E él):l IfIEE

4% Automatisiertes ML

MNotebooks Automatisiertes ML Designer
ﬁ Designer Neu erstellen - Programriieren Sie mit dem Trainieren und cptimieren Sie ein Crag & Drop-Oberfliche von der
Python 50K, und fihren Sie Modell automatisch mithilfe einer Vorbereitung der Daten bis zur
Ressourcen [:} Stichprobenexperimente aus. Zielmetrik. Bereitstellung von Madellen.
B8 Datasets
Jetzt starten Jetzt starten Jetzt starten
L Experimente
I Pipelines
© Modelle Zuletzt verwendete Ressourcen
&> End kt
bt Ausfuhrungen Compute Modelle Datasets
Verwalten
Compute . -

= ) Anzeigename Experiment Status Ubermittlungsz...  Ubermitt...  Lauftyp
L Umgebungen

keen_celery_mr2hdhhb WineDesinger 14. Jan. 2022 14....  Lukas L6t..  Pipeline
B Datenspeicher N y 4 @ Abgeschloss =
[#1 Datenbeschriftung sharp_garlic_7ykvsxk9 WineDesinger a Fehler 14, Jan. 2022 14.... Lukas L&t... Pipeline
* Verknipfte Dienste

mighty_knee_5pxqgj0hf Logging-Experim... @ Abgeschloss 4. Jan. 2022 14:17 Lukas Lot...  Sknpt

placid_monkey_1lyt5rw4 Logging-Experim... i‘:i' Abgebroche 10. Dez. 2021 16...  Lukas L6t... Sknipt



Automated Machine Learning

Dataset

Training

Algorithm 2

-

—

<
—_

Model Training
Infrastructure

Hyperparameter

\ Values — config 4

Herausforderung

Der zu erforschende Suchraum, d.h. Die
Bewertung aller moglichen Kombinationen ist
enorm

Sehr wenige aller moglichen Konfigurationen
sind ,,optimal”

Das Auswerten jeder Konfiguration ist
ressourcen- und zeitaufwandig, Zeit und
Ressourcen sind aber begrenzt.

Model 4




Automated Machine Learning



IN ACTION

Automated Machine Learning

Microsoft Azure Machine Learning Studio ) _ {[::ETEELJLDEV s
= Home
MNeu
@ Home Willkommen beim Azure Machine Learning Studio
Autor

[E] Motebooks _|_ E élﬂ I'EIEEI

‘E;, Automatisiertes ML

MNotebooks Automatisiertes ML Designer
&8 Designer Neu erstellen Programmieren Sie mit dem Trainieren und ocptimieren Sie ein Orag & Drop-Oberflache von der
Python 50K, und fiihren Sie Maodell automatisch mithilfe einer Vorbereitung der Daten bis zur
Ressourcen Stichprobenexperimente aus. Lielmetrik, Bereitstellung won Maodellen.
Ll Datasets
X Jetzt starten Jetzt starten Jetzt starten
Experimentes
I Pipelines
§ Modelle Zuletzt verwendete Ressourcen

%> Endpunkt
hei L Ausfuhrungen Compute Modelle Dataszets

Verwalten @

C Li - .
= Compute Anzeigename Experiment Status Ubermittlungsz... Ubermitt... Lauftyp
L Umgebungen
willing_vase _(05gdkd7t WineDesinger ' i 14, Jan. 2022 14....  Lukas Lot... Pipeline
S Datenspeicher a_ g g © Wird ausgefi -
[#A Datenbeschriftung keen_celery_mr2h4dhhb WineDesinger ﬂ Abgeschloss 14.Jan. 2022 14:... Lukas Lét... Pipeline
A% Verknipfte Dienste
sharp_garlic_7ykvsxk9 WineDesinger €3 Fehler 14. Jan. 2022 14....  Lukas Lot... Pipeline
mighty_knee_5pxq)0hf Logging-Experim... ﬂ Abgeschloss 4 Jan. 2022 14:17 Lukas Lét... Skript

https:/fml.azure.com/Pwsid=/subscriptions/9af3bdbc-Bb1c-4a72-81d1-3edbabbaf5bc/reso...



Azure Machine Learning Workflow



INDUSTRY LEADING MLOPS

MLOPS CI/CD



Azure Databricks



Databricks

Microsoft Azure | Databricks Portal  lloetters@oraylis.de

» Databricks ist ein auf Spark Entwicklungs- und
Laufzeitumgebung (CPU und GPU)

» Vollstandige Machine Learning und Data Science

S Kelolte|olile <M Machine Learning
Updated

IEI Machine Learning = Notebook AutoML
< # Create a notebook for querying, . Quickly train ML models for

Umgebung mit Notebooks und Laufzeitumgebung ' Creste a notebook oS Sart Awo
> Notebook basierte Entwicklungsoberflache mit i norseace cude: Tamng o Folencesolions
PySpark, Python und R unterstutzung (3 Repos ’ vaiing and tning ML mocel S| common ML problems.
» Modell-Tracking, Regestrierung und Bereitstellung © Recens e View refesence solutons
Uber Open Source Framework ML-Flow Q searcn Recents
» Besonders geeignet fur Machine-Learning in Big-Data dt Data Name e e
Szenarien und Deep-Learning durch clusterfahige & compute B oot ook . —
Ausfuhrung von popularen Deep-Learning (Tensorflow, Y= Jobs
Keras...) und Machine Learning Frameworks (Scikit |
& Experiments Documentation Release notes Blog posts
Learn, XGBBoost)
I:_II—I Feature Store Getting started with machine leaming on Runtime Release Notes Failed to load posts from rss feed.

» Im Vergleich zu Azure Diensten aufgrund der
Databricks Fee etwas teurer.

Databricks

More bl sts
MLflow Eelease Notes Ore DIOg posts

L Models

als for different machine
Platform Release Notes

Machine leaming and deep leaming guide ~ More release notes

1 atatinm Far mmndal fFrainino snd
LAPULELICTR AT TR TTNRREREE L alTIifle ARILE

inference on Databricks
MLflow guide S
Man: 1 chine 1 lif



Data Bricks

Oberflache und Notebooks

Microsoft Azure | Databricks

Portal lloetters@oraylis.de
S Kelolloleldle <Ml Machine Learning

[M] machine Leaming

Notebook . AutomL (TED Guide: Training Reference solutions
reate

< pp—
Create a notebook for querying, Quickly train ML models for Get started with a tutorial on ° Learn from notebooks that tackle
data processing and ML. . . discovery and training and tuning M. models. common ML problems.

. . -
Create a notebook Start AutoMIL Start guide View reference solutions
E Workspace
Recents
&_‘0 Repos
MName Type Last viewed
@ Recents
MLFlow] Experiment 1 mimuste ago
Q Search & = s
i a ML Quickstart: Model Training Notebook 1 minute ago
Data
Compute & LukasTest Experiment | minute ago
Jobs a Master Load Notebook 2 minutes ago
& Experiments B 16122018 Regression Notebook 2 minutes ago

|:_|I—I Feature Store

2 )
ﬁ Models

Documentation Release notes Blog posts
@ ey (Getting started with machine leaming on Databricks Funtime Release Notes Failed to load posts from rss feed.
elp
Targeted tutorials for different machine leamning settings MMore blog posts
B - B ML flow Eelease Notes A
Settings Machine learning and deep learning guide .
@ g - . o Platform Release Notes
ocumentation for model training and inference on Databricks
_ More release notes
ML flow guide
Managing the machine learning lifecycle on Databricks

Learn more about Databricks
3. aruredatabricks.net/To=529742504 118909 ml/dashboard



Azure Synapse



KONKURRENT ZU DATABRICKS ?

Azure Synapse

>

)

)

Microsoft Azure Synapse Analytics P devsynapselukas

~ .
2 Synapse live

Ahnlich wie Azure Databricks «
Clusterfahige Spark Umgebung A tome

Develop +

Data | %7 Filter resources by name

4 SQL scripts
Dunp Try

MNYC Anlegen

Notebook basierte Entwicklungsoberflache :

mit PySpark, Python (Kein R) -
Integration in Azure Machine Learning . 4 Notebooks

Monitor
® 5] Boston house price prediction

» AML kann Synpase Spark Cluster fur Mansge
Verarbeitung und Training nutzen

» Azure Synapse kann Modellregstrierung
und Bereitstellung von AML nutzen

Verglichen mit Databricks liegt der Fokus
mehr auf Data Eng. und weniger auf Data
Science Projekten

Al Solution Templates als One-Click
Solution auf Database Templates (im
Aufbau)

WAVILEE: M (11 Publish all €

a Boston house price p... ®

~ Ty Publish Outline Attach to

Select Apache Spark pool

@ Mot started

A Please select a Spark pool to attach before running cell!

1]

Boston house price prediction with Vowpal Wabbit,

LightGBM and Spark MLIib

Language

This notebook shows how to build simple regression models by using Vowpal Wabbit (VW) and LightGBEM

with MMLSpark. We also compare the results with Spark MLib Linear Regression.

PySpark (Python)

I i ?
93

import math

from matplotlib.colors import ListedColormap, Mormalize
from matplotlib.cm import get_cmap

impert matplotlib.pyplot as plt

from mmlspark.train import ComputeModelStatistics

from mmlspark.lightgbm import LightGBMRegressor
import numpy as np

impert pandas as pd

18 from pyspark.ml.feature import VectorAssembler

11 from pyspark.ml.regression import LinearRegression
12 from sklearn.datasets import load_boston

[ IS I W, (R N VR S

[1=)

' - Command executed in 4 sec 112 ms on 8:11:58 AM, 5/25/21

from mmlspark.ww import VowpalWabbitRegressor, VowpalWabbitFeaturizer

Prepare Dataset

We use Boston house price dataset . The data was collected in 1978 from Boston area and consists of 506

entries with 14 features including the value of homes. We use sklearn.datasets module to download it

easily, then split the set into training and testing by 75/25.

boston = leoad boston()

| W R

header = ["target'] + feature_cols

feature_cols = ['f' + str(i) for i in range(boston.data.shape[1])]

Properties

General Related (0}

Name *

| Boston house price predi

Description

Type

dpynb notebook
Size

527.480 bytes

MNotebook settings
Include cell output whe

Session

Canfigure session



Synapse Template Gallery

_ _ 5 ; rs@oraylis.
Microsoft Azure | Synapse Analytics P devsynapselukas = & lloetters@oraylis.de @
ORAYLIS DEV

ﬁ Home Synapse Analytics workspace

pats devsynapselukas S

e
) Integrate
. -
@ Monitor o /
.
Manage Ingest Explore and analyze [4 Visualize
Perform a one-time or Learn how to get insights Build interactive reports o Sl
scheduled data load. from your data. with Power Bl capabilities,

Discover more

i‘ Knowledge center & Browse partners
F r

Recent resources

No recent resources

Your recently opened resources will show up here.

Feature showcase

B /fyg |

Get started with Azure Synapse Analytics




Welches Tool sollte man denn nun
verwenden ?

It depends!



Welches Tool sollte man denn nun verwenden ?

Allgemeine Hinweise:
» Wenn Sie ihr erstes Machine-Learning-Projekt auf Azure umsetzten gilt Keep It simple and stupid.

» Auch wenn Softwareanbieter und Plattformbetreiber anderes behaupten, ein Groldteil der ML-Projekte passiert auf
kleinen bis mittleren Datenmengen fur die kein Spark-Cluster benaotigt wird.

» Flexibilitat in Hinblick auf Arbeitsumgebung und Machine-Learning-Life-Cycle Unterstutzung sind entscheidend!

Tool bezogene Hinweise:

» Azure Machine Learning bietet die groldte Flexibilitat was Entwicklung, Training und Betrieb eine Machine-Learning-
Losung anbelangt

» Wenn Databricks bereits fur Data Eng. und Data Management im Einsatz ist empfiehlt es sich Databricks auch fur Data
Science Projekte zu verwenden.

» Wenn Synapse, Azure SQL Server im Einsatz ist, stellt Azure Machine Learning eine sinnvolle Erganzung da.

» Azure Machine Learning ist nur begrenzt fur ETL oder aufwandige Datentransformation geeignet hier sollte Synapse
verwendet werden

» Es lohnt sich zu prufen ob die Azure Cognitive Services fertige Dienste fur lhr Problem bereitstellen (Bildererkennung,
Spracherkennung, Textverarbeitung ...)



Noch ein kurzer Blick auf die Self-Service
Tools



POWER BI

Al GESTUTZTES BI

Analysten dabei helfen, die
Daten zu verstehen

Business Analysten bel der
& Datenaufbereitung
unterstutzen

Zusammenarbeit fur Data
=1  Scientisten und Business
Analysten vereinfachen



POWER BI

Funktion fur Kl gestutzte Analyse

@ Analysten dabei
helfen, die Daten zu

verstehen

»  Question & Anwser
» Quick Insights

» Key Driver

» Decomposition Tree
» Forecasting

» Clustering

> Anomalie Erkennung
» Trenderkennung

» Smart Narrative

» Und in Zukunft
bestimmt viele mehr



Power Bl um Machine Learning Erweitern

Zusammenarbeit fur Data
- Scientisten und Business
Analysten vereinfachen

-

» Automated Machine Learning

> Nutzen von Cognitiv Services in
Power Bl

» Nutzen von eigenen Machine
Learning Modellen

i
w
©
E
S

(]

B2 Edit entities
Mact \ ng model
1TY TYI

Accoun t Custom
Contact Custom
Lead Custom
Opportunity Custom
OpportunityProduct Custom
Product Custom
SystemUser Custom

AAAAAA



Power Apps Al Integration

Ein Modell fiir lhre geschéftlichen Anforderungen verfeinern

]

=+

Entitdtsextraktion

Erkennen Sie aus den Daten spezifische
Informationen zu lhrem Unternehmen.

Direkt zur Produktivitit

Entitatsextraktion

Hiermit extrahieren Sie
Entitdten und ihre Typen aus
Text.

Standpunktanalyse

Hiermit wird der Text auf
positive/negative Stimmung
analysiert.

Lernen fiir jedes Niveau Alle anzeigen

Erste Schritte mit Al Builder

Anfanger 30 Minuten

+

Formularverarbeitung

Hiermit werden Informationen aus
Standarddokumenten gelesen und
gespeichert.

Identitdatsdokumentleser

Informationen aus

li

|dentititsdokumenten lesen

und speichern

Texterkennung

[ Hierrnit wird Text aus Bildern
|-_Ab"£| automatisch verarbeitet.

Modelle in Ai Builder
verwalten

Anfanger

25 Minuten

+

Image Classification
(Morschauversion)

Beschriftung von Bildern basierend auf
ihrem Inhalt.

Kategorieklassifizierung

{(Morschauversion)
27

Hiermit wird Text nach seiner
Bedeutung kategorisiert, um
die Analyse zu vereinfachen.

Textiibersetzung

A Text automatizch in eine neue

l.:?l Sprache dbersetzen

Erste Schritte mit der

Formularverarbeitung in ...

Anfanger

]

=+

Kategorieklassifizierung

Hierrnit wird Text nach seiner Bedeutung
kategorisiert, um die Analyse zu
vereinfachen.

Rechnungsverarbeitung

' Informationen aus
=i Rechnungen lesen und
speichern

37 Minuten

Verarbeitung von
. Empfangsbestitigungen
a Hiermit werden Informationen

aus Empfangsbestatigungen
gelesen und gespeichert.

Objekterkennung

Hiermit werden Elemente in Bildern
erkannt und gezdhlt.

po)
I

Schliisselbegriffserkennung

Hiermit werden die
Hauptgesprachsthernen aus
dem Text extrahiert.

Visitenkartenleser

Hiermit werden
Visitenkarteninformationen
automatisch verarbeitet.

e
I..E

Vorhersage

Hiermit wird vorhergesagt, ob ein Ereignis
eintreten wird.

Sprachenerkennung

Hiermit wird die im Text
verwendete Sprache
identifiziert.
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STOP WAITING. START CHANGING.

turn your data into value



